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Her soru esit puandir, sinav agik kitaptir.

1) Veri Ambar (data warehouse) ve KDD (knowledge discovery in databases,
veri tabanlarinda bilgi kesfi) ve Is Zekas: (Business Intelligence)
kavramlarinin iliskilerini aciklayiniz.

Is zekas1, KDD asamalarinin sonuncusunu/sonucunu teskil eder ve KDD
asamalarinin daha hizli, verimli ve basarili ¢alismasi icin veri ambarlarina ihtiyag
duyulur.

2) OLAP (Online Analytical Processing - Cevrimici Analitik Isleme) , Veri Ambari
(Data Warehouse) ve Biiytiik Veri (Big Data) kavramlari arasindaki iliskiyi
aciklayiniz. Biiytik veri diinyasinda OLTP (Online Transaction Processing-
Cevrimici Hareket Isleme) veri tabanlar1 (database) icin neler
soyleyebilirsiniz basliklar halinde yaziniz.

OLAP teknolojisi, OLTP teknolojisinden farkli olarak analiz agirlikli isler i¢in
tasarlanmistir ve bu tasarimin uygulama alanlari veri ambarlaridir. Bliytiik veri ise
biitiin veri tabaninin bir veri ambari oldugu ve ayni zamanda OLAP yaklasimina
gore tasarlandigi ortamdir.

3) Asagida verilen veri kiimesi i¢in hangi siniflandirma algoritmasini tavsiye
ederdiniz, sebepleri ile aciklayiniz (siniflandirma islemi yapmayiniz sadece
hangi algoritmayi tercih edeceginizi ve sebeplerini yaziniz). Bildiginiz diger
siniflandirma algoritmalarindan en az 4 tanesini neden tercih etmediginiz
aciklayiniz. Hangi 6zellige (attribute) gére siniflandirma yaptiginizi belirtin.

Boy | Kilo | Cinsiyet Yas Egitim
180 80 erkek 30 Universite
170 85 erkek 40 Universite
180 |80 | erkek 32 ilkokul
160 |40 |- 25 ilkokul
165 55 kadin 28 -

205 140 | erkek 27 Universite
175 58 kadin 20 Lise

185 65 kadin 18 Lise

158 48 kadin 29 y.lisans
190 120 | erkek 35 y.lisans

Soruda iki tip siniflandirma yapilabilir, bunlardan birisi egitim digeri ise cinsiyettir.
Ciinki diger 6zellikler sayisal olup siniflandirma icin dogrudan uygun degildir.
Egitim veya cinsiyete gore siniflandirma icin bir 6zellik secilirken daha dogru olani
cinsiyeti secmektir ¢iinki egitim i¢in her siniftan yeterli 6rnek olmadig1 goriilebilir
(siniflarda sadece 2 veya 3 6rnek bulunmasi yetersiz veri dolayisiyla problem
olusturacaktir). C

insiyete gore siniflandirma i¢cin KNN algoritmasinin en iyi sonucu vermesi beklenir.
Bunun sebebi boy ve Kkilo ile cinsiyet arasinda dogrudan iliski bulunmasidir. Egitim
ile de yas arasinda baglanti bulunmasi beklenir ancak érnekte veriye bakildiginda
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boyle bir birliktelik goriillmemektedir. (Not: KNN algoritmasi ile K=3 i¢in cinsiyet
lizerinden siniflandirma yapilmasi %100 basar1 vermektedir.)

Diger algoritmalarin se¢ilmeme sebebi: OneR ve ZeroR algoritmalari ¢cok 6zellikli
(birden fazla kolon igeren) durumlarda basarisiz calismasi beklenen algoritmalardir.
Naive Bayes algoritmasi bu 6rnekte kullanilamaz ¢iinki yapabilecegi siniflandirma
icin dogrudan kullanabilecegi tek 6zellik egitimdir. Yani cinsiyet ve egitim arasinda
olasiliksal bir hesaplama yapabilecektir (diger 6zellikler i¢in verinin quantize
edilmesi gerekir ve dogrudan kullanilamaz). Dolayisiyla naive bayes uygun
siniflandirma algoritmasi degildir.

Karar agaclar eksik veri ile calismak i¢cin uygun degildir. Imputation yapilarak eksik
veri silinirse basarili calisabilir (6rnegin 65 kilo ve alt1 kadin tizeri ise erkek
seklinde)

4) Bir tahmin (prediction) problemini nasil bir siniflandirma problemine
déniistiiriirdiiniiz agiklayimz. Ornek olarak bir énceki soruda verilen kisilerin
yaslarini dogru tahmini i¢in bildiginiz siniflandirma algoritmalarindan
birisini kullanin ve en alt satirda verilen kisinin yasini tahmin edin.

Donitisiim i¢in 6zellik izerinde quantization yapilabilir. Yaslar belirli yas
araliklarinda gruplanabilir. Ornegin geng, ortayas ve yash gibi siniflara béliinerek
hangi sinifta oldugunun tahmin edilmesi aslinda yas araliginin tahmini olarak
diistiniilebilir. Ornegin ¢6ziimii i¢cin 5 yashik quadrantlar alinirsa tablo asagidaki
sekilde doniisecektir (15'ten 40’a kadar olan her 5 yaslik grup icin bir say1
atanmistir):

Boy | Kilo | Cinsiyet Yas Egitim
180 80 erkek 3 Universite
170 85 erkek 5 Universite
180 |80 | erkek 4 Ilkokul
160 |40 |- 2 Ilkokul
165 55 kadin 3 -

205 140 | erkek 3 Universite
175 58 kadin 1 Lise

185 65 kadin 1 Lise

158 48 kadin 3 y.lisans
190 120 | erkek 4 y.lisans

Sorunun yeni haliyle bir siniflandirma problemi oldugu sdylenebilir. Yukaridaki
tablodan kural ¢ikarimi yapilirsa (rule based classification algoritmasi) asagidaki
kurallar yazilarak siniflandirma yapilmis olunur (sinavda farkli bir algoritma
secilebilirdi):

* lise->1

* kadin ve y.lisans veya erkek ve liniversite -> 3

* erkek ve lUiniversite -> 5

¢ ilkokul ve 80 kilo’dan kii¢tk -> 2

e erkekve (ilkokul veya y.lisans) -> 4
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5) 3.Soruda verilen veri kiimesi icin daha basarili siniflandirma i¢cin hangi 6n
isleme (preprocessing) asamalarini tavsiye ederdiniz?
Eksik verilerin tamamlanmasi, bazi siniflandirma algoritmalari icin sayisal verilerin
quantization’t (numeric -> nominal doniisiimii).



